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Cartografia
Digital

Em que consiste o

geoprocessamento?

Processamento
Digital de Imagens

GEOPROCESSAMENTO

Banco de
Dados

Sistema de
Informacgao
Geografica

e Conjunto de tecnologias
aplicadas a aquisicao e

tratamento de imagens espaciais.

e Tecnologia que pode ser
empregada em distintas areas de
estudo.

 Habilitada a sistemas
computacionais especificos os
chamadas Sistemas de
Informacoes Geograficas (SIG).
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Geograficas (SIG)
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e S30 oOs sistemas responsaveis pelo

processamento das informacoes
georreferenciadas.

e O uso do SIG esta relacionado com

a transformacao dos dados para
criacao de mapas e relatérios
espaciais.

e A modelagem dos SIGs possibilita

o estabelecimento de tomadas de
decisao em um sistema agricola.
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Vantagens do geoprocessamento

« Aumento dos lucros da propriedade rural;

- Gerenciamento de custos através da geracao automatica
de registros de operacoes no talhao;

- Proporciona uma rastreabilidade que possibilite agregar
valor aos produtos da propriedade;

- Reduzir o impacto ambiental das praticas agricolas.
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Limitacoes do geoprocessamento

- O alto custo de aquisicao de imagens de alta resolucao
espacial, inviabilizando a geracao de conhecimento mais
detalhado das lavouras;

- A presenca de nuvens nas imagens, o que pode
comprometer a captacao das imagens e interferir no
processamento dos mapas espaciais.
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Soybean field

Before planting

ZONEAMENTOS
AGROPEDOCLIMATICOS

A logica boleana é aplicada na anadlise de
atributos de aptidao agricola dos solos.
Através de dados de hidrografia, solos e
aptidao climatica sao elaboradas as saidas
digitais (mapas).

Atributo

Caracteristica

Fertilidade

Textura

Helevo

Profundidade efetiva
susceptibilidade i erosao
Drenagem
Pedregosidade/rochosidade
Saturacio por sodio

alta, media ou baixa

média, argilosa, muito argilosa, meédia‘argilosa ou argilosa'muito argilosa

plann o suave ondulado

muito profunda ou profunda

nula, nula a ligeira, ligeira ou ligeira a moderada
fortemente drenado, acentuadamentes drenado ou bem drenado

alsente
baixa

linha 01 - “select solos_rs.pat

linha 02 - reselect fertilidade = “alta’ or *média’ or “baixa’

linha 03 - reselect textura = *média’ or "argilosa’ or ‘muito argilosa’
or ‘média/argilosa’ or ‘argilosa/muito argilosa’... ...

linhan - move Boa to aptidao_soja”
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Soybean field

ZONEAMENTOS
AGROPEDOCLIMATICOS

Construcao da base de dados:

A\  SGI/VGA (SIG): os mapas sao digitalizados pela
Afterplanting Y\ > ® entrada de dados vetorias.
- o Arcinfo: E efetuado o geoprocessamento e analises
well h\(“\ @ espaciais cruzando os dados vetoriais.
Plssewads  PIceUNION  Pidesaits
pmatad “:f/i__; :@j e ArcView: Elabora as saidas graficas na forma de
W e mapas e tabelas.
werseer |t ((C)) HD

Fldeentrada PldeINTERSECT  Plde saida
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ZONEAMENTOS
AGROPEDOCLIMATICOS

e | Quadro 5. Distribuicdo das classes de aptidio
pedoclimatica para a soja no Rio Grande do
Sul
‘“ . % em relacao
Classe de aptidao Area
a0 estado
ki #
Preferencial 7706611 27,32
Tolerada 28173 30 3,949
MNao Eecomendada 1G] 665,43 37,3l
Jiguai internas, areas urbanas, etc 153.157 .16 o,

Figura 4. Distribuicio espacial dos solos dos municipios de
Ajuricaba, Condor ¢ Nova Ramada.

Resultados: unidades mapeadas para todos os componentes, criando um banco de dados

georreferenciados e facilmente passiveis de atualizacoes.
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Mapas de produtividade =~

Mapas destinados a identificacao da
dependéncia espacial existente entre as
amostras coletadas em campo, a fim de
elaborar os mapas de Krigagem®*.

LOCALIZACAO DA AREA DE ESTUDO - FAZENDA CONDOR, BREJO - MA

W A estatistica constata a
JPTR rr K L e variagdo ocorrida nos
LSRR | AR atributos quimicos do
BB S | : | solo em consequéncia da
GRS A MR - SR formacao e manejo.

o Krigagem: Método de

| | regressao usado para
GS+ 4.0 + Surfer versao 11 interpolar dados.
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Mapas de produtividade

e Através dos ajustes nos
semivariogramas*, os mapas de
krigagem permitem definir zonas
especificas de manejo e
fertilidade do solo, possibilitando
aplicacao de insumos a taxas
variadas.

Fornecem embasamento
cientifico sobre o monitoramento
georreferenciado para produtores
da regiao.

Semivariogramas: ferramenta que
explora padroes de continuidade

espacial (variacoes no valor de
uma variavel).
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PROD: Isotropic Variogram MO: Isotropic Variogram
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Analise de fotossintese

Indice de vegetacido da diferenca COMPRIMENTO DA ONDA
normalizada do verde

(GNDVI)
[IRRGB

REFLECTANCA

Existem diferencas no comportamento
espectral de diferentes grupos de

plantas. |

Com o0 gerenciamento de dados B R R

1ai A 1 1 Fonte: <http://www.inpe.br/unidades/cep/atividadescep/educasere/apostila.htm>.
espaclials € possivel, por meio dos p/ /www.inpe.br/u cep/atividadescep re/apost

indices de verde, determinar a
produtividade antecipada em nivel de
talhao.
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Produtividade Kg ha
(]
S
-

& Limite do Talhao

Limite do mapa de distancia
+ Amostras de Produtividade
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GNDVI Mapa de Produtividade do Talhdo

Software: SPRING 5.0 -

INPE
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Problemas
fitossanitarios

Infestacoes de pragas,
doencas e plantas
daninhas, podem ser
previstos por
geoprocessamento?




MAPAS DE
VARIABILIDADE
ESPACIAL

ISOLINHAS: Pontos
agrupados da distribuicao
do ataque

FAIXA DE CORES:
VERMELHO AO VERDE

"MAPAS DE CONDICAQO":
Indicam a intensidade do
ataque

Tecnologia aplicada:
APLICACAO A TAXA
VARIAVEL
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MAPAS DE
VARIABILIDADE N
TE M PO RAL INSFESTACOES

T — A PLANTAS DANINHAS: Deixam um
I N banco de sementes no solo
R E : Hian Rl
' e e PRAGAS: causam
| Infestacoes mais
S — | desuniformes
RS S

Fonte: Monquero, Silva, Hirata, Martins, 20
<http://www.scielo.br/scielo.php?/script=sci_arttext&pid=50100-83582011000100013
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AM OSTRAGEM CAMINHAMENTO EM

‘/ GRADE

° CAMINHAMENTO NO
Grade reqular (grid) @ o ®
sobreposta na rea ®° CONTORNO DE MANCHAS
Q ..
DESLOCAMENTO DE
MAQUINAS NO CAMPO
®
Inverso da distancia
ou Krigagem

Fonte: Mapa, 2009.
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APLICACOES DE DEFENSIVOS A
TAXAS VARIAVEIS

e Elaboracao de mapas de
recomendacao e aplicacao:
distribuindo os defensivos de
acordo com a necessidade de
cada subarea.

[ ) ® AN

it e e b bE/ershe e Aumentam 3 eficiéncia da
torio/1622_000fkl0f2ta02wyiv80s- o ~ o

q98yqf7fpgfo.pdf> aplicacao, reduzindo a
recomendacao de doses acima do

necessario.

Baio e Antuniassi, 2011. <http://www.
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MAPAS DE
COLHEITA

Mapa de Colheita
Media (Soja 2012 + Soja 2013 + Milho 2014)

Apresentam a variabilidade
produtiva existente em um
talhao, ou seja, onde foi mais
e menos produzido.

kg/ha ha
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Identificando problemas na lavoura de soja

W D
Pl R A11/10:4

B e @O \

IDENTIFICANDO PROBLEMAS NA LAVOURA DE SOJA COM O DRONE

Link do video:
https://www.youtube.com/watch?v=vIngc-JDGyw&t=328s
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